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บทคัดยJอ 
 บทความวิจัยน้ีมีวัตถุประสงคP 1)เพ่ือสรBางแบบจําลองการพยากรณPผลการเรียนเพ่ือวาง
แผนการลงทะเบียนเรียนของนักศึกษาสาขาวิชาวิทยาศาสตรPการกีฬาโดยใชBวิธีการเรียนรูBของเครื่อง 
2)เพ่ือเปรียบเทียบประสิทธิภาพแบบจําลองการพยากรณPผลการเรียนเพ่ือวางแผนการลงทะเบียน
เรียนของนักศึกษาสาขาวิชาวิทยาศาสตรPการกีฬาโดยใชBวิธีการเรียนรูBของเครื่อง กลุ5มตัวอย5างที่ใชBใน
การวิจัยเป]นขBอมูลของนักศึกษาสาขาวิชาวิทยาศาสตรPการกีฬา คณะวิทยาศาสตรPการกีฬาและสุขภาพ 
มหาวิทยาลัยการกีฬาแห5งชาติ วิทยาเขตมหาสารคาม ที่เขBาศึกษาระหว5างป^การศึกษา 2556-2557 
จํานวน 132 ระเบียน เครื่องมือที่ใชBในการวิจัยเป]นการสรBางแบบจําลองดBวยวิธีการเรียนรูBของเครื่อง 
ไดBแก5 โครงข5ายประสาทเทียม การเรียนรูBแบบตBนไมBตัดสินใจ การคBนหาเพ่ือนบBานใกลBที่สุด การเรียนรูBเบยP
อย5างง5าย และการสุ5มปcาไมB สถิติที่ใชBในการวิเคราะหPขBอมูลเป]นค5ารBอยละโดยใชBเกณฑPการประเมิน
ประสิทธิภาพแบบจําลอง ไดBแก5 ค5าความถูกตBอง ค5าความแม5นยํา ค5าความระลึก และค5าความถ5วงดุล 
 ผลการวิจัยพบว5า วิธีโครงข5ายประสาทเทียมแบบเพอรPเซ็ปตรอนหลายช้ันใหBค5าความถูกตBองสูงทีส่ดุ 
จากชุดขBอมูลรายวิชาทั้งหมดใหBค5าความถูกตBองคิดเป]นรBอยละ 87.9 และชุดขBอมูลเฉพาะรายวิชาเลือก
ใหBค5าความถูกตBองคิดเป]นรBอยละ 75 ตามลําดับ 
 

คําสําคัญ : 1. การพยากรณP 2. การวางแผนการลงทะเบียน 3. การเรียนรูBของเครื่อง  
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ABSTRACT 
 The objectives of this research article were 1) to create a model pattern 
discovery for course enrollment planning of undergraduate students in sports science 
using machine learning algorithm 2) to compare the efficiency of the model for 
pattern discovery for course enrollment planning of undergraduate students in sports 
science using machine learning. The samples used in the research were 132 records 
of students from the Faculty of Sports and Health Science, Thailand National Sports 
University, Mahasarakham Campus, during the 2013-2014 academic year. The 
research instrument was conducted to build the model with machine learning. The 
algorithm sets comprise Artificial Neural Network, Decision Tree Learning, K-Nearest 
Neighbors, Naive Bayes and Random Forest. The statistics used to analyze the data 
are percentage values by which performance is measured by Accuracy, Precision, 
Recall and F-Measure.  
 The result showed that Artificial Neural Network (Multi-Layer Perceptron) 
obtained the highest values for both levels of analysiswith accuracy performances for 
all subjects 87.9% and elective subjects 75% respectively. 
 
Keywords : 1. Prediction 2. Registration Planning 3. Machine Learning  
 

1. ความสําคัญและที่มาของปiญหาที่ทําการวิจัย 
 การศึกษาระดับอุดมศึกษาปyจจุบันไดBมีการมุ5งเนBนในการพัฒนาหลักสูตรเพ่ือใหBนักศึกษาทีเ่ขBา
ศึกษาในมหาวิทยาลัยมีความรูBความสามารถพัฒนาตนเองใหBมีคุณภาพตรงตามความตBองการของ
ตลาดงานสามารถทํางานเพ่ือดํารงชีพตนเองและช5วยเหลือสังคม อย5างไรก็ตามเป{าหมายของ
มหาวิทยาลัยตBองการใหBนักศึกษาสําเร็จการศึกษาตามระยะเวลาที่หลักสูตรกําหนด ซึ่งแต5ละหลักสูตร
มีรายวิชาที่มีความหลากหลายแตกต5างกันไปสําหรับรองรับกับความตBองการของนักศึกษาที่มีความ
สนใจในแต5ละดBาน ในบางรายวิชาก็มีจํานวนจํากัดทําใหBการลงทะเบียนเรียนของนักศึกษาในแต5ละ
ภาคการศึกษาน้ันจะตBองมีการวางแผนการลงทะเบียนก5อนเพ่ือใหBผ5านหลักสูตรตามที่ทางคณะกาํหนด 
แต5ละสาขาวิชามีแผนการลงทะเบียนเรียนไวBใหBนักศึกษาดูเป]นแบบอย5างในการลงทะเบียนเลือกลง
วิชาต5างๆ ซึ่งตามเกณฑPมาตรฐานหลักสูตรระดับปริญญาตรีกําหนดใหBแต5ละหลักสูตรตBองศึกษาไม5
นBอยกว5า 120 หน5วยกิต ใชBเวลาศึกษาไม5เกิน 8 ป^การศึกษา และตBองไดBรับเกรดเฉลี่ยไม5นBอยกว5า 2.00 
เมื่อจบการศึกษา ทําใหBนักศึกษาจะตBองมีการวางแผนก5อนการลงทะเบียนเลือกรายวิชาที่เหมาะสมใหB
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มีผลการเรียนของตนเองอยู5ในเกณฑPดี ซึ่งในยุคปyจจุบันดBวยการพัฒนาอย5างรวดเร็วของคอมพิวเตอรP
และเทคโนโลยี การวิเคราะหPขBอมูลทางการศึกษาเพ่ือคBนหาขBอมูลที่ซ5อนอยู5เพ่ือใหBผูBเรียน ผูBสอน หรือ
ผูBบริหารไดBรับประโยชนPจากขBอมูลน้ัน การทําเหมืองขBอมูลทางการศึกษา(Educational Data Mining) 
เป]นหน่ึงในวิธีที่สําคัญในการวิเคราะหPขBอมูลดBานการศึกษาอย5างมีประสิทธิภาพโดยประยุกตPใชBการ
เรียนรูBของเครื่อง(Machine Learning) และการทําเหมืองขBอมูล (Data Mining) Bo Guo et al. 
(2015)มีหลายงานวิจัยที่ไดBนําเทคนิคการทําเหมืองขBอมูลทางการศึกษามาแกBปyญหาในการวิเคราะหP
ประสิทธิภาพการเรียนของนักศึกษา ดังตัวอย5างในงานวิจัยของ ปรียารัตนP นาคสุวรรณP และกิดาการ 
สายธนู (2555) ไดBวิเคราะหPการจําแนกและข5ายงานระบบประสาทเพ่ือทํานายผลสัมฤทธ์ิในการเรียน
วิชาสถิติเบื้องตBนของนิสิตปริญญาตรี งานวิจัยของ บีสุดา ดาวเรือง และคณะ (2564) ไดBเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพการจําแนกขBอมูลเพ่ือทํานายแขนงวิชาเรียนของนักศึกษาภาควิชาเทคโนโลยีสารสนเทศ
เพ่ือใชBทํานายแขนงวิชาเรียนที่เหมาะสมกับนักศึกษาในภาควิชา งานวิจัยของพงษPเทพ รักผกาวงศP 
และอุไรวรรณP รักผกาวงศP (2558) ไดBใชBการใชBกฎความสัมพันธPร5วมกับฟyซซี่กฎความสัมพันธPเพ่ือ
คาดการณPผลการเรียนของนักศึกษาเพ่ือใหBนักศึกษามีผลการเรียนเฉลี่ยรวมที่สูงข้ึนและสามารถผ5าน
เกณฑPที่กําหนดไดBเมื่อเรียนจนครบหลักสูตรงานวิจัยของ อนันตP ป�นะเต และคณะ (2557) ไดBนํา
เทคนิคการทําเหมืองขBอมูลในการเลือกกลุ5มสาขาวิชาที่เหมาะสมสําหรับการศึกษาต5อระดับปรญิญาตร ี
ซึ่งจะเห็นไดBว5าการทําเหมืองขBอมูลทางการศึกษามีความสําคัญอย5างย่ิงสําหรับการแกBปyญหา
ประสิทธิภาพการเรียนของนักศึกษาในมหาวิทยาลัย จากขBอมูลนักศึกษาป^การศึกษา 2553-2557 
หลักสูตรสาขาวิชาวิทยาศาสตรPการกีฬา คณะวิทยาศาสตรPการกีฬาและสุขภาพ มหาวิทยาลัยการกีฬา
แห5งชาติ วิทยาเขตมหาสารคาม มีนักศึกษาที่พBนสภาพการเป]นนักศึกษาเน่ืองจากผลการเรียนรวม
เฉลี่ยไม5ถึง 2.00 คิดเป]นรBอยละ 40 จากนักศึกษาในสาขาวิชาทั้งหมด ซึ่งเห็นไดBว5านักศึกษาที่พBน
สภาพการเป]นนักศึกษาเน่ืองจากมีผลการเรียนตํ่ากว5าเกณฑPการประเมินมีเป]นจํานวนมาก 
 จากขBอมูลดังกล5าวการหาสาเหตุที่นักศึกษามีผลการเรียนลดลง เน่ืองจากผลการเรียนเป]นสิ่ง
สําคัญที่ใชBในการสําเร็จการศึกษาอีกทั้งการวางแผนในการลงทะเบียนรายวิชาใดถึงจะไดBผลการเรยีนที่
ดีข้ึนหรือผลการเรียนใดควรจะพัฒนาในดBานการเรียนการสอน จึงเป]นที่มาของการสรBางแบบจําลอง
การพยากรณPผลการเรียนเพ่ือวางแผนการลงทะเบียนเรียนของนักศึกษาสาขาวิชาวิทยาศาสตรPการ
กีฬาโดยประยุกตPใชBวิธีการเรียนรูBของเครื่องมาช5วยวิเคราะหPในการพยากรณPผลการเรียนแลBวทําการ
เปรียบเทียบผลที่ไดBจากการวิเคราะหPทั้ง 5 วิธี ไดBแก5 โครงข5ายประสาทเทียม(Artificial Neural Network) 
การเรียนรูBแบบตBนไมBตัดสินใจ(Decision Tree Learning) การคBนหาเพ่ือนบBานใกลBที่สุด(K-Nearest 
Neighbors) การเรียนรูBเบยPอย5างง5าย(Naive Bayes) และการสุ5มปcาไมB(Random Forest) ว5าวิธีการ
ไหนจะสามารถทํานายผลการเรียนไดBมีประสิทธิภาพดีที่สุด ในการคํานวณผลการเรียนจะข้ึนอยู5กับ
หมวดวิชาบังคับและหมวดวิชาเลือกตามเกณฑPมาตรฐานหลักสูตรสาขาวิชาวิทยาศาสตรPการกีฬา
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กําหนดใหBนักศึกษาจะตBองลงทะเบียนเรียนไม5นBอยกว5า 40 รายวิชา เพ่ือเป]นแนวทางใหBกับนักศึกษาที่
กําลังวางแผนจะลงทะเบียนเรียนเลือกเรียนรายวิชาที่ทําใหBผลการเรียนของตนเองอยู5ในเกณฑPที่ผ5าน
ตามหลักสูตรมีแนวโนBมที่จะสามารถสําเร็จการศึกษาไดB 
 

2. วัตถุประสงค�ของการวิจัย 
 2.1 เพ่ือสรBางแบบจําลองการพยากรณPผลการเรียนเพ่ือวางแผนการลงทะเบียนเรียนของ
นักศึกษาสาขาวิชาวิทยาศาสตรPการกีฬาโดยใชBวิธีการเรียนรูBของเครื่อง 
 2.2 เพ่ือเปรียบเทียบประสิทธิภาพแบบจําลองการพยากรณPผลการเรียนเพ่ือวางแผนการ
ลงทะเบียนเรียนของนักศึกษาสาขาวิชาวิทยาศาสตรPการกีฬาโดยใชBวิธีการเรียนรูBของเครื่อง 
 

3. ประโยชน�ที่ได6รับจากการวิจัย 
 3.1 ไดBแบบจําลองการพยากรณPผลการเรียนเพ่ือวางแผนการลงทะเบียนเรียนของนักศึกษา
สาขาวิชาวิทยาศาสตรPการกีฬาโดยใชBวิธีการเรียนรูBของเครื่อง 
 3.2 ไดBผลการเปรียบเทียบประสิทธิภาพแบบจําลองการพยากรณPผลการเรียนเพ่ือวางแผน      
การลงทะเบียนเรียนของนักศึกษาสาขาวิชาวิทยาศาสตรPการกีฬาโดยใชBวิธีการเรียนรูBของเครื่อง 
 

4. วิธีดําเนินการวิจัย 
 ผูBวิจัยไดBทําการแบ5งการวิจัยออกเป]น 3 ข้ันตอน ประกอบดBวย การเตรียมขBอมูล การสรBาง
แบบจําลอง และการประเมินผล มีรายละเอียดดังน้ี 
 1. การเตรียมขBอมูล (Data Preparation) การวิจัยครั้งน้ีขBอมูลที่ใชBในการศึกษาเป]นขBอมูล
รายวิชาที่ลงทะเบียนเรียน ผลการเรียน และเกรดเฉลี่ยสะสม ของนักศึกษาระดับปริญญาตรี ภาค
ปกติ สาขาวิชาวิทยาศาสตรPการกีฬา คณะวิทยาศาสตรPการกีฬาและสุขภาพ มหาวิทยาลัยการกีฬา
แห5งชาติ วิทยาเขตมหาสารคาม ที่เริ่มเขBาศึกษาต้ังแต5ป^การศึกษา 2556-2557 (หลักสูตรปรับปรุง 
พ.ศ. 2556) และจบการศึกษาตามเกณฑPมาตรฐานหลักสูตร (เกรดเฉลี่ยสะสมต้ังแต5 2.00 ข้ึนไป) และ
ทําการแปลงขBอมูล (Data Transformation) โดยเริ่มจากการทําความสะอาดขBอมูล (Data Cleaning) 
นําขBอมูลที่ไม5สามารถประมวลผลไดBออกไป ดBวยการลบนักศึกษาที่ไม5ไดBลงทะเบียนเรียนตามหลักสูตร 
รายวิชาที่ไม5มีนักศึกษาลงทะเบียนเรียน นักศึกษาที่มีรายวิชาไดBผลการเรียน F จะถูกแทนที่ดBวยผล
การเรียนที่ลงทะเบียนแกBแลBวผ5านล5าสุด จะไดBจํานวนรายวิชาในการลงทะเบียนทั้งหมด 59 รายวิชา 
แบ5งออกเป]น 2 หมวด คือ หมวดวิชาบังคับ 38 วิชาและ หมวดวิชาเลือก 21 วิชา ซึ่งแต5ละวิชาจะมี
จํานวนรหัส 8 หลัก จากน้ันแบ5งกลุ5มเกรดเฉลี่ยสะสมออกเป]น 4 กลุ5ม ไดBแก5 1)กลุ5มที่มีเกรดเฉลี่ย
สะสมต้ังแต5 2.00 ถึง 2.74 (เกณฑPสําเร็จการศึกษา) 2)กลุ5มที่มีเกรดเฉลี่ยสะสมต้ังแต5 2.75 ถึง 3.24 
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3)กลุ5มที่มีเกรดเฉลี่ยสะสมต้ังแต5 3.25 ถึง 3.59 (เกียรตินิยมอันดับ 2) 4)กลุ5มที่มีเกรดเฉลี่ยสะสม
ต้ังแต5 3.60 ถึง 4.00 (เกียรตินิยมอันดับ 1) ดังน้ันจะทําใหBมีขBอมูลที่ใชBในการทดลองรวมทั้งสิ้น 132 
ระเบียน 
 2. การสรBางแบบจําลอง(Modeling) เป]นข้ันตอนการออกแบบและสรBางแบบจําลองการ
พยากรณPผลการเรียนโดยประยุกตPใชBการเรียนรูBของเครื่อง การวิเคราะหPดBวยการเรียนรูBของเครื่องเพ่ือ
สรBางแบบจําลองสําหรับการพยากรณP การจําแนกประเภทขBอมูล หรือเพ่ือคBนหารูปแบบและ
ความสัมพันธPที่ซ5อนอยู5ของขBอมูล มีการแบ5งการวิเคราะหPออกเป]น 2 ส5วน ประกอบดBวย วิเคราะหPจาก
รายวิชาทั้งหมดและวิเคราะหPจากรายวิชาเลือก โดยเครื่องมือที่ใชBในการวิจัยไดBใชBโปรแกรม Orange 
Data Mining เป]นซอฟตPแวรPโอเพนซอรPซสําหรับการเรียนรูBของเครื่อง สามารถแสดงกระบวนการ
วิเคราะหPขBอมูล(Data Analysis Workflow) ดBวยภาพ ในการวิจัยน้ีใชBการสรBางแบบจําลองจาก 5 วิธี 
ไดBแก5 1)โครงข5ายประสาทเทียม เป]นโครงข5ายคอมพิวเตอรPที่ไดBรับแรงบันดาลใจจากการทํางานของ
สมองมนุษยPทําใหBคอมพิวเตอรPรูBจักและจดจําขBอมูลต5างๆ ไดBจากการเรียนรูBผ5านตัวอย5าง ในงานวิจัยน้ี
เลือกใชBแบบเพอรPเซ็ปตรอนหลายช้ัน(Multi-Layer Perceptron) ที่มีข้ันตอนการส5งค5ายBอนกลับ 
(Backpropagation) พ้ืนฐานโครงข5ายประสาทเทียมประกอบดBวย 3 ส5วน ประกอบดBวยขBอมูลช้ันขาเขBา 
(Input Layer) ช้ันซ5อนตัว(Hidden Layer) และช้ันขาออก(Output Layer) โดยกําหนดช้ันซ5อนตัว
สูงสุด 100 ช้ัน และรอบการเรียนรูBจํานวน 200 รอบ 2)การเรียนรูBแบบตBนไมBตัดสินใจ เป]นการเรียนรูB
โดยการจําแนกประเภท(Classification) ออกเป]นกลุ5มต5างๆ โดยใชBคุณลักษณะขBอมูลในการจําแนก
ประเภทที่ไดBจากการเรียนรูBทําใหBทราบว5าคุณลักษณะใดที่เหมาะสมเป]นตัวกําหนดการจําแนกประเภท 
ซึ่งมีประโยชนPช5วยใหBสามารถวิเคราะหPขBอมูลและตัดสินใจไดBดีย่ิงข้ึน อีกทั้งผลลัพธPที่เป]นโครงสรBาง
แบบตBนไมBทําใหBมองเห็นความสัมพันธPและสามารถอธิบายไดBง5าย ตBนไมBตัดสินใจประกอบดBวยโหนด 
(Node) กิ่ง (Branch) และใบ (Leaves) JankaKabathova and Martin Drlik (2021) ในงานวิจัยน้ี
กําหนดค5าไม5เกิน 100 โหนดและหยุดแบ5งโหนดเมื่อโหนดส5วนใหญ5ถึงกําหนดรBอยละ 95 3)การคBนหา
เพ่ือนบBานใกลBที่สุด เป]นการสรBางแบบจําลองจําแนกประเภทขBอมูลโดยการเปรียบเทียบขBอมูลโดยจะ
คBนหาขBอมูลเดิมที่มีลักษณะใกลBเคียงขBอมูลใหม5มากที่สุดจํานวน k ตัวมาร5วมกันตัดสินว5าขBอมูลใหม5น้ี
ควรเป]นประเภทใด ในงานวิจัยน้ีกําหนดค5า k เท5ากับ 5 และใชBวิธีการวัดระยะทางแบบ Euclidean 
4)การเรียนรูBเบยPอย5างง5าย เป]นการวิเคราะหPที่อาศัยหลักการของความน5าจะเป]นเขBามาช5วยในการหา
คําตอบของประเภทตัวอย5างใหม5เพ่ือสรBางเงื่อนไขความน5าจะเป]นของแต5ละความสัมพันธPใหBอยู5ในรูป
อย5างง5าย 5)การสุ5มปcาไมB เป]นวิธีที่ใชBการสุ5มเลือกคุณลักษณะต5าง ๆ ของชุดขBอมูลจากน้ันนําเอาชุด
ขBอมูลและคุณลักษณะน้ีมาทําการสรBางเเบบจําลองการพยากรณPดBวยตBนไมBตัดสินใจหลาย ๆ ตBนและ
เลือกใชBแบบจําลองที่ไดBประสิทธิภาพดีที่สุด ในงานวิจัยน้ีกําหนดค5าจํานวนตBนไมBเท5ากับ 10 และหยุด
แบ5งโหนดเมื่อโหนดนBอยกว5า 5 Mustafa Yagci (2022) 
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 3. การประเมินผล(Evaluation) การประเมินประสิทธิภาพของแบบจําลองน้ันจะใชBวิธีการ
ตรวจสอบไขวB(K-Fold Cross Validation) กําหนดค5า K เท5ากับ 10 โดยแบ5งขBอมูลเป]น 10 ชุด ไม5ซ้ํา
กันโดยใชBชุดขBอมูลสอน(Training Set) 9 ชุดและชุดขBอมูลทดสอบ(Test Set) 1 ชุด แลBววนทําซ้ําจน
ขBอมูลทุกส5วนที่ถูกนํามาทดสอบและใชBผลจากตาราง Confusion Matrix โดยประเมินจากตัวช้ีวัด 4 ตัว 
ไดBแก5 ค5าความถูกตBอง(Accuracy) เป]นการวัดความถูกตBองของแบบจําลองโดยพิจารณารวมทุกคลาส 
ค5าความแม5นยํา(Precision) เป]นการวัดความแม5นยําของขBอมูล โดยพิจารณาแยกทีละคลาส ค5าความ
ระลึก(Recall) เป]นการวัดความถูกตBองของแบบจําลองโดยพิจารณาแยกทีละคลาส และค5าความ
ถ5วงดุล(F-Measure) เป]นค5าเฉลี่ยของค5าความแม5นยําและค5าความระลึกสําหรับทุกคลาส Aderibigbe 
Israel Adekitan and Odunayo Salau (2019) 
 

5. ผลการวิจัย 
 ผลการเตรียมขBอมูล การสรBางแบบจําลอง และการประเมินประสิทธิภาพของแบบจําลองการ
พยากรณPผลการเรียนเพ่ือวางแผนการลงทะเบียนเรียนของนักศึกษาสาขาวิชาวิทยาศาสตรPการกีฬา
โดยใชBวิธีการเรียนรูBของเครื่อง ใชBการวิเคราะหPทั้งหมด 5 วิธี ไดBแก5 โครงข5ายประสาทเทียม การเรียนรูB
แบบตBนไมBตัดสินใจ การคBนหาเพ่ือนบBานใกลBที่สุด การเรียนรูBเบยPอย5างง5าย และการสุ5มปcาไมB ผ5านการใชBงาน
โปรแกรม Orange Data Mining ในการทําการทดลอง โดยขBอมูลที่ใชBในการวิจัยน้ีเป]นขBอมูลรายวิชา
ที่ลงทะเบียนเรียน ผลการเรียน และเกรดเฉลี่ยสะสมของนักศึกษาระดับปริญญาตรี ภาคปกติ สาขาวิชา
วิทยาศาสตรPการกีฬา คณะวิทยาศาสตรPการกีฬาและสุขภาพ มหาวิทยาลัยการกีฬาแห5งชาติ วิทยาเขต
มหาสารคาม ที่เริ่มเขBาศึกษาต้ังแต5ป^การศึกษา 2556-2557 และจบการศึกษาที่ผ5านการแปลงขBอมูล
จํานวนทั้งสิ้น 132 ระเบียน ผลการเตรียมขBอมูลในส5วนการแปลงขBอมูล แสดงรายละเอียดดังตารางที่ 1 
 
ตารางท่ี 1 ผลการเตรียมขBอมูลในส5วนการแปลงขBอมูล 
 

รายละเอียด ข6อมูลเดิม การแปลงข6อมูล 

รหสัวิชาบังคับ ศทxxxxxx, วทxxxxxx C_GExxxxxx, C_SCxxxxxx 
รหสัวิชาเลือก ศทxxxxxx, วทxxxxxx S_GExxxxxx, S_SCxxxxxx 
ผลการเรียนรายวิชา A, B+, B, C+, C, D+, D ทําการแปลงขBอมูลออกเป]น 7 

กลุ5ม ดังน้ี 
A แทนดBวย 4 
B+ แทนดBวย 3.5 
B แทนดBวย 3 
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รายละเอียด ข6อมูลเดิม การแปลงข6อมูล 

C+ แทนดBวย 2.5 
C แทนดBวย 2 
D+ แทนดBวย 1.5 
D แทนดBวย 1 

เกรดเฉลี่ยสะสม ค5าตัวเลขต้ังแต5 2.00-4.00 ทําการแปลงขBอมูลออกเป]น 4 
กลุ5ม ดังน้ี 
3.60=<GPA<=4.00 
3.25=<GPA<=3.59 
2.75=<GPA<=3.24 
2.00=<GPA<=2.74 

 
 การสรBางแบบจําลองจะแสดงผลตัวอย5างที่ไดBจากการเรียนรูBแบบตBนไมBตัดสินใจเน่ืองจาก
ตBนไมBตัดสินใจง5ายต5อการเขBาใจและทําใหBเห็นความสัมพันธPของรายวิชาเพ่ือวางแผนการลงทะเบียนไดB
อย5างชัดเจน จากผลการทดลองสามารถนํามาแปลผลเป]นกฎการตัดสินใจที่เกิดข้ึนจากรายวิชาบังคับ
และวิชาเลือกทั้งหมด 59 รายวิชา สามารถแยกออกมาเป]นตัวอย5างกฎที่รายวิชาเกิดความสัมพันธP
จํานวน 10 กฎ ดังตารางที่ 2 
 
ตารางท่ี 2 กฎการตัดสินใจที่เกิดกับรายวิชาทั้งหมด 
 

ลําดับ รายละเอียด ผลลัพธ� 

กฎขBอที่ 1 If C_SC021004 > 2.5 and C_SC102002> 2.5 and 
S_SC081249 > 3.5 and C_SC081041 > 3 

3.60=<GPA<=4.00 

กฎขBอที่ 2 If C_SC021004 > 2.5 and C_SC102002> 2.5 and 
S_SC081249 > 3.5 and C_SC081041 <= 3 

3.25=<GPA<=3.59 

กฎขBอที่ 3 If C_SC021004 > 2.5 and C_SC102002> 2.5 and 
S_SC081249 <= 3.5 and C_GE071004 > 2 and 
S_SC081256 > 3 

3.25=<GPA<=3.59 

กฎขBอที่ 4 If C_SC021004 > 2.5 and C_SC102002> 2.5 and 
S_SC081249 <= 3.5 and C_GE071004 > 2 and 
S_SC081256 <= 3 

3.25=<GPA<=3.59 
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ลําดับ รายละเอียด ผลลัพธ� 

กฎขBอที่ 5 If C_SC021004 > 2.5 and C_SC102002> 2.5 and 
S_SC081249 <= 3.5 and C_GE071004 <= 2 

2.75=<GPA<=3.24 

กฎขBอที่ 6 If C_SC021004 > 2.5 and C_SC102002<= 2.5 and 
S_SC084004 > 1.5 

2.75=<GPA<=3.24 

กฎขBอที่ 7 If C_SC021004 > 2.5 and C_SC102002<= 2.5 and 
S_SC084004 <= 1.5 

2.00=<GPA<=2.74 

กฎขBอที่ 8 If C_SC021004 <= 2.5 and C_GE051002 > 2.5 and 
C_SC081041 > 2.5 and C_SC082141 > 2.5 

2.75=<GPA<=3.24 

กฎขBอที่ 9 If C_SC021004 <= 2.5 and C_GE051002 > 2.5 and 
C_SC081041 > 2.5 and C_SC082141 <= 2.5 

2.75=<GPA<=3.24 

กฎขBอที่ 10 If C_SC021004 <= 2.5 and C_GE051002 > 2.5 and 
C_SC081041 > 2.5 and C_SC102002> 2.5 and 
S_SC081249 > 2 

2.75=<GPA<=3.24 

 
 ผลการทดลองเฉพาะรายวิชาเลือกทั้งหมด 21 รายวิชา สามารถแยกออกมาเป]นตัวอย5างกฎที่
รายวิชาเกิดความสัมพันธPจํานวน 10 กฎ ดังตารางที่ 3 
 
ตารางท่ี 3 กฎการตัดสินใจทีเ่กิดกบัรายวิชาเลอืก 
 

ลําดับ รายละเอียด ผลลัพธ� 

กฎขBอที่ 1 If S_GE072006 > 3 and S_SC081249 > 3 and 
S_SC081203 > 2.5 and S_GE023013 > 2.5 

3.60=<GPA<=4.00 

กฎขBอที่ 2 If S_GE072006 > 3 and S_SC081249 > 3 and 
S_SC081203 > 2.5 and S_GE023013 <= 2.5 

3.25=<GPA<=3.59 

กฎขBอที่ 3 If S_GE072006 > 3 and S_SC081249 > 3 and 
S_SC081203 <= 2.5 

2.75=<GPA<=3.24 

กฎขBอที่ 4 If S_GE072006 > 3 and S_SC081249 <= 3 and 
S_GE023012 > 2.5 and S_GE062012 > 3 

3.25=<GPA<=3.59 

กฎขBอที่ 5 If S_GE072006 > 3 and S_SC081249 <= 3 and 
S_GE023012 > 2.5 and S_GE062012 <= 3 

2.75=<GPA<=3.24 
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ลําดับ รายละเอียด ผลลัพธ� 

กฎขBอที่ 6 If S_GE072006 > 3 and S_SC081249 <= 3 and 
S_GE023012 > 2.5 and S_GE032015 > 2 

2.75=<GPA<=3.24 

กฎขBอที่ 7 If S_GE072006 > 3 and S_SC081249 <= 3 and 
S_GE023012 <= 2.5 and S_GE032015 <= 2 

2.00=<GPA<=2.74 

กฎขBอที่ 8 If S_GE072006 > 3 and S_GE023012 <= 2.5 and 
S_SC081203 > 1.5 and S_GE032015 > 2 

2.75=<GPA<=3.24 

กฎขBอที่ 9 If S_GE072006 <= 3 and S_GE023012 <= 2.5 and 
S_SC081203 > 1.5 and S_GE032015 <= 2 

2.00=<GPA<=2.74 

กฎขBอที่ 10 If S_GE072006 <= 3 and S_GE023012 <= 2.5 and 
S_SC081203 <= 1.5 

2.00=<GPA<=2.74 

 
 การประเมินผลเพ่ือเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจําลองโดยวัดประสิทธิภาพของ
แบบจําลองดBวยค5าความถูกตBอง ค5าความแม5นยํา ค5าความระลึก และค5าความถ5วงดุล แสดงผลการ
ทดลองออกเป]น 2 ส5วน คือ การเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจําลองกับชุดขBอมูลรายวิชา
ทั้งหมด และการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจําลองกับชุดขBอมูลเฉพาะรายวิชาเลือก แสดงดัง
ตารางที่ 4 และตารางที่ 5 
 
ตารางท่ี 4 ผลการเปรียบเทียบประสทิธิภาพของแบบจําลองกับชุดขBอมลูรายวิชาทั้งหมด 
 

Algorithm Accuracy (%) Precision Recall F-Measure 

Neural Network 87.9% 0.885 0.879 0.879 
Decision Tree 72.0% 0.714 0.720 0.715 
K-NN 83.3% 0.837 0.833 0.834 
Naive Bayes 69.7% 0.774 0.697 0.716 
Random Forest 81.8% 0.809 0.818 0.806 

 
 จากตารางที่ 4 พบว5า วิธีโครงข5ายประสาทเทียมใหBค5าความถูกตBองสูงที่สุดรBอยละ 87.9
วิธีการคBนหาเพ่ือนบBานใกลBที่สุดใหBค5าความถูกตBองรBอยละ 83.3 วิธีการสุ5มปcาไมBใหBค5าความถูกตBองรBอย
ละ 81.8วิธีการเรียนรูBแบบตBนไมBตัดสินใจใหBค5าความถูกตBองรBอยละ 72 และวิธีการเรียนรูBเบยPอย5างง5าย
ใหBค5าความถูกตBองรBอยละ 69.7 ตามลําดับ 
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ตารางท่ี 5 ผลการเปรียบเทียบประสทิธิภาพของแบบจําลองกับชุดขBอมลูเฉพาะรายวิชาเลือก 
 

Algorithm Accuracy (%) Precision Recall F-Measure 

Neural Network 75.0% 0.762 0.750 0.747 
Decision Tree 65.9% 0.657 0.659 0.658 
K-NN 70.2% 0.716 0.720 0.717 
Naive Bayes 61.7% 0.645 0.617 0.633 
Random Forest 70.5% 0.702 0.705 0.696 

 
 จากตารางที่ 5 พบว5า วิธีโครงข5ายประสาทเทียมใหBค5าความถูกตBองสูงที่สุดรBอยละ 75 วิธีการ
สุ5มปcาไมBใหBค5าความถูกตBองรBอยละ 70.5 วิธีการคBนหาเพ่ือนบBานใกลBที่สุดใหBค5าความถูกตBองรBอยละ 
70.2 วิธีการเรียนรูBแบบตBนไมBตัดสินใจใหBค5าความถูกตBองรBอยละ 65.9 และวิธีการเรียนรูBเบยPอย5างง5าย
ใหBค5าความถูกตBองรBอยละ 61.7 ตามลําดับ 
 

6. อภิปรายผลการวิจัย 
 งานวิจัยน้ีเป]นการสรBางแบบจําลองการพยากรณPผลการเรียนเพ่ือวางแผนการลงทะเบียน
เรียนของนักศึกษาสาขาวิชาวิทยาศาสตรPการกีฬาโดยใชBวิธีการเรียนรูBของเครื่องและเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพการพยากรณPผลซึ่งวิธีการเรียนรูBของเครื่องเป]นส5วนหน่ึงของการประยุกตPใชBในการทํา
เหมืองขBอมูลทางการศึกษา โดยพิจารณาจากขBอมูลรายวิชาที่ลงทะเบียนเรียน ผลการเรียน และเกรด
เฉลี่ยสะสม แบบจําลองที่ใชBในการเปรียบเทียบ 5 วิธี ไดBแก5 โครงข5ายประสาทเทียม การเรียนรูBแบบ
ตBนไมBตัดสินใจ การคBนหาเพ่ือนบBานใกลBที่สุด การเรียนรูBเบยPอย5างง5าย และการสุ5มปcาไมB ผลการ
เปรียบเทียบทั้ง 5 วิธี พบว5าแบบจําลองการพยากรณPผลกับชุดขBอมูลรายวิชาทั้งหมด วิธีโครงข5าย
ประสาทเทียมใหBค5าความถูกตBองสูงที่สุดคิดเป]นรBอยละ 87.9 สําหรับแบบจําลองกับชุดขBอมูลเฉพาะ
รายวิชาเลือก วิธีโครงข5ายประสาทเทียมใหBค5าความถูกตBองสูงที่สุดคิดเป]นรBอยละ 75 ซึ่งสอดคลBองกับ
งานวิจัยของ สุวิมล สิทธิชาติ (2560) ที่ไดBศึกษาเกี่ยวกับการวิเคราะหPคุณลักษณะพ้ืนฐานทางการศึกษา
ดBวยเทคนิคเหมืองขBอมูลระหว5างวิธีโครงข5ายประสาทเทียมแบบเพอรPเซ็ปตรอนหลายช้ันและวิธีการ
เรียนรูBแบบตBนไมBตัดสินใจ พบว5าวิธีโครงข5ายประสาทเทียมใหBค5าความถูกตBองสูงที่สุด นอกจากน้ีผูBวิจัย
ไดBอธิบายตัวอย5างความสัมพันธPของรายวิชาในรูปแบบของกฎดBวยวิธีการเรียนรูBแบบตBนไมBตัดสินใจซึ่ง
พบว5ามีกฎที่แสดงความสัมพันธPของรายวิชาจากรายวิชาทั้งหมดที่มีแนวโนBมที่จะสามารถสําเร็จ
การศึกษาแลBวไดBเกียรตินิยมอันดับ 1 คือ ถBาเรียนวิชา วท021004 เคมีทั่วไป (วิชาบังคับ) ไดBผลการ
เรียนมากกว5า C+ และ วท102002 สถิติทางวิทยาศาสตรPการกีฬา (วิชาบังคับ) ไดBผลการเรียน
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มากกว5า C+ และ วท081249 โยคะ (วิชาเลือก) ไดBผลการเรียนมากกว5า B+ และ วท081041 
พ้ืนฐานวิทยาศาสตรPการกีฬา (วิชาบังคับ) ไดBผลการเรียนมากกว5า Bส5วนกฎที่แสดงความสัมพันธPของ
รายวิชาจากรายวิชาเลือกที่มีแนวโนBมที่จะสามารถสําเร็จการศึกษาแลBวไดBเกียรตินิยมอันดับ 1 คือ ถBา
เรียนวิชา ศท072006 การใชBโปรแกรมสําเร็จรูปในชีวิตประจําวัน ไดBผลการเรียนมากกว5า B และ วท
081249 โยคะ ไดBผลการเรียนมากกว5า B และ วท081203 กระบี่กระบอง ไดBผลการเรียนมากกว5า C+ 
และ ศท023013 การพัฒนาทักษะการเขียนภาษาอังกฤษ ไดBผลการเรียนมากกว5า B 
 อย5างไรก็ตามแบบจําลองการพยากรณPที่ไดBน้ีเป]นการวิเคราะหPการวางแผนเพ่ือที่จะไดBเกรด
เฉลี่ยสะสมสุดทBายของการเรียนที่มีแนวโนBมที่จะสามารถสําเร็จการศึกษาไดB ความสัมพันธPที่ไดBมาจาก
รายวิชาที่มีความต5อเน่ืองกันน้ีไม5ไดBคํานึงถึงแผนการลงทะเบียนเรียนตามช้ันป^แต5จะวิเคราะหPว5าวาง
แผนการเรียนและมีผลการเรียนเท5าไรจึงจะสามารถจบตามเกณฑPที่นักศึกษาตBองการไดB แบบจําลองที่
เหมาะสมจะนําไปพัฒนาเพ่ือใหBสามารถนําไปใชBในวางแผนการลงทะเบียนของนักศึกษาสาขาวิชา
วิทยาศาสตรPการกีฬาในระหว5างที่ทําการศึกษาอยู5เพ่ือลดการพBนสภาพนักศึกษาและสามารถจบ
การศึกษาไดBในระยะเวลาตามหลักสูตรกําหนด อีกทั้งความถูกตBองของแบบจําลองที่ใชBวิธีการเรียนรูB
ของเครื่องข้ึนอยู5กับจํานวนขBอมูลที่นํามาใชBในการสรBางแบบจําลองดังน้ันในอนาคตอาจจะตBองมีการ
เพ่ิมเติมจํานวนขBอมูลของนักศึกษาที่จบการศึกษาตามหลักสูตรที่ปรับปรุงเพ่ิมเติมเพ่ือใหBแบบจาํลองที่
สรBางข้ึนมีความครอบคลุมและมีประสิทธิภาพเพ่ิมมากย่ิงข้ึน 
 

7. ข6อเสนอแนะ 
 7.1 ขBอเสนอแนะเชิงนโยบาย 
 7.1.1การกําหนดรายวิชาเรียนในหลักสูตรควรพิจารณาความยากง5ายของแต5ละรายวิชา
รวมทั้งการเป�ดรายวิชาใหBมีลําดับก5อนหลังที่เหมาะสมเพ่ือเอื้อใหBนักศึกษาที่มีผลการเรียนตํ่ากว5า
เกณฑPสามารถสําเร็จการศึกษาไดB 
 7.2 ขBอเสนอแนะสําหรับผูBปฏิบัติ 
 7.2.1 เน่ืองจากขBอมูลที่นํามาเรียนรูBมีจํานวนขBอมูลค5อนขBางนBอยหากนําเทคนิคการเพ่ิม
จํานวนขBอมูลเพ่ือช5วยเพ่ิมประสิทธิภาพในการพยากรณPผลของแบบจําลองใหBดีย่ิงข้ึน 
 7.2.2 ขBอมูลการลงทะเบียนของนักศึกษายังเป]นรายวิชาของหลักสูตรเก5าอยู5 ซึ่งในปyจจบุนั
ไดBใชBหลักสูตรปรับปรุง พ.ศ. 2563 ดังน้ันการเก็บขBอมูลรายวิชาของหลักสูตรใหม5ที่เป]นปyจจุบันจะทํา
ใหBการพยากรณPผลการเรียนของนักศึกษาหลักสูตรปyจจุบันสอดคลBองกับหลักสูตรที่ศึกษา 
 7.3 ขBอเสนอแนะสําหรับการวิจัยครั้งต5อไป 
 7.3.1 การสรBางแบบจําลองอาจเพ่ิมวิธีการอื่นๆ เขBามาเพ่ือสามารถเรียนรูBและพยากรณP   
ผลออกมาไดBค5าความถูกตBองและมีประสิทธิภาพที่ดีกว5า 
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